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RESUMEN

Ese proyecto de investigacion titulado “Innovacion tecnologica en la deteccion y prevencion
de lavado de activos en la cooperativa de ahorro y crédito padre Julidn Lorente en el periodo
2023” se centra en evaluar el impacto de las tecnologias avanzadas en la deteccion y
prevencion de lavado de activos. Los 2 objetivos principales son: diagnosticar las tecnologias
disponibles y su educacion al entorno en la cooperativa padre Julian Lorente, e investigar el
potencial de tecnologias emergentes como la inteligencia artificial (IA) y big data para
mejorar la eficiencia en estos procesos. En primer lugar se realiza una descripcion de las
normativas nacionales e internacionales relevantes, incluyendo la resolucion del comité de
Basilea, y se examinan los requisitos legales de especificos para las cooperativas de ahorro
y crédito. Se analiza la implementacion actual de tecnologias en la cooperativa, utilizando
sistemas como SARF Y FIT-COOP. El andlisis de herramientas tecnoldgicas disponibles en
el mercado y su comparacion con practicas en otras cooperativas similares destacan las
fortalezas y debilidades de cada enfoque. La investigaciéon también abarca analisis de
algoritmos y técnicas de inteligencia artificial relevantes, citando a autores como
Goodfellow, Bengio y Courville (2016), y ejemplos de uso de IA en la deteccion de patrones
sospechosos. Finalmente se evaluan las ventajas del uso del big data en el andlisis de grandes

volimenes de transacciones y se comparan tecnologias tradicionales con emergentes.

Palabras Clave: Lavado de Activos, Inteligencia Artificial, Big Data, Tecnologias

emergentes, SARF, FIT-COOP, normativas financieras.



Abstract

This research project “Technological innovation in the detection and prevention of money
Laundering in the savings and credit cooperative Father Julian Lorente in the period
2023 focuses on assessing the impact of advanced technologies in the detection and
prevention of money laundering. The two main objectives are: to evaluate the available
technologies and their education according to the needs in the savings and credit
cooperative Padre Julian Lorente, and to investigate the potential of emerging
technologies such as artificial intelligence (AlI) and big data to improve efficiency in these
processes. We first provide a description of the relevant national and international
regulations, including the Basel committee resolution, and examine the legal
requirements specific to savings and credit cooperatives. We analyze the current
implementation of technologies in the cooperative, using systems such as SARF and FIT-
COQP. The analysis of technological tools available in the market and their comparison
with practices in other similar cooperatives emphasize the strengths and weaknesses of
each approach. This research also covers algorithms analysis and relevant artificial
intelligence techniques, quoting authors such as Goodfellow, Bengio and Courville
(2016), and examples using Al in the detection of suspicious patterns. Finally, we evaluate
the advantages of using big data in the analysis of large volumes of transactions and we

compare traditional and emerging technologies.
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CAPITULO L.
1. Introduccion

El lavado de activos amenaza la estabilidad del sistema financiero al legitimar
ganancias ilicitas. Los socios deben participar activamente, se vuelve fundamental tomar
medidas proactivas y efectivas para evitar y detectar posibles casos de lavado de activos. Es
esencial analizar las tecnologias disponibles y evaluar su idoneidad en un entorno
cooperativo para abordar estos problemas.

La investigacion consistid en Investigar la tecnologia implementada para detectar y
prevenir el lavado de activos en la cooperativa de ahorro y crédito Padre Julian Lorente. Se
requiere la exploracion de herramientas como la inteligencia artificial y el andlisis de datos
avanzados. Por otro lado, se analizara la efectividad de las medidas implementadas en la
entidad. Esto se logra examinando sus procesos de deteccion y prevencion e infraestructura
tecnologica actuales. Implica analizar la capacidad de la cooperativa para detectar lavado de
activos y su adaptacion a cambios.

Se explord como la innovacion tecnoldgica, como inteligencia artificial, anélisis de
datos avanzados y sistemas de monitoreo en tiempo real, puede ser implementada para
identificar patrones sospechosos, rastreos transacciones atipicas y mejorar la capacidad
predictiva en la deteccién de lavado de activos. Requiere comprension financiera y
perspicacia tecnolodgica en un entorno cambiante.

Para esto se planted la siguiente hipdtesis “La implementacion de innovaciones
tecnologicas en la deteccion y prevencion del lavado de activos en la Cooperativa de ahorro
y crédito Padre Julidn Lorente durante el afio 2023 puede mejorar significativamente la
capacidad de la cooperativa para identificar y mitigar actividades sospechosas, optimizando
asi sus mecanismos de seguridad financiera”

1.1 Problema

El lavado de activos presenta una amenaza significativa para el sistema financiero de
las cooperativas, incluido la cooperativa de ahorro y crédito Padre Julidn Lorente. Este
fendmeno se manifiesta en diversas formas, como la utilizacion de estrategias complejas
para ocultar el origen ilicito de fondos. La falta de mecanismos efectivos para identificar y
prevenir estas actividades genera riesgos tanto para la integridad financiera de la cooperativa
como para la confianza de los socios y clientes. En este contexto, el problema radica en la
incapacidad de la cooperativa para detectar oportunamente las transacciones sospechosas, lo
que puede resultar en sanciones legales y dafios reputacionales.

Una de las causas principales de esta problematica es la insuficiente capacitacion de

la persona en el uso de herramientas tecnoldgicas adecuadas. Muchos trabajadores pueden
carecer de conocimientos actualizados sobre las innovaciones en el campo de la deteccion

15



de lavado de activos, lo que limita su capacidad para utilizar efectivamente los sistemas de
monitoreo y andlisis de datos. Esta falta de competencias tecnologicas se traduce en una
respuesta inadecuada ante situaciones que requieren una atencion inmediata y especializada,
dejando a la cooperativa vulnerable a este tipo de delitos.

Otro factor a considerar es la obsolescencia de los sistemas actuales utilizados para
la deteccion de lavado de activos. Muchas cooperativas, incluida la de Padre Julian Lorente,
han mantenido sus procedimientos y tecnologias durante periodos prolongados, lo que les
impide beneficiarse de las soluciones mas avanzadas y efectivas disponibles en el mercado.
La resistencia al cambio y la falta de inversiéon en tecnologia innovadora agravan el
problema, impidiendo que la cooperativa implemente medidas mas efectivas y proactivas en
la identificacion y prevencidn de riesgos.

La ausencia de politicas claras que fomenten la innovacion tecnoldgica dentro de la
cooperativa crea un entorno en el que las iniciativas de mejora son dificiles de impulsar.
Ademas, las barreras regulatorias existentes pueden obstaculizar la implementacion de
nuevas tecnologias en la prevencion de lavado de activos, limitando asi las opciones
disponibles para la cooperativa y generando un ambiente de incertidumbre y ambigiiedad en
cuanto a las estrategias y medidas que se pueden adoptar. Esta falta de claridad y direccion
puede dificultar significativamente los esfuerzos de modernizacion.

La escasa colaboracion y comunicacion entre las diferentes areas de la cooperativa
puede ser una causa que agrave la situacion. La deteccion de actividades sospechosas
requiere un enfoque integral y multidisciplinario, donde todas las areas, desde la atencion al
cliente hasta el analisis de riesgos, trabajen en conjunto. Sin embargo, la falta de un sistema
tecnologico que integre y comparta informacion de manera efectiva entre departamentos
limita la capacidad de la cooperativa para reaccionar ante posibles indicios de lavado de
activos. Por lo tanto, es fundamental abordar estas causas para poder desarrollar una solucion
efectiva a la problematica planteada.

1.1.1 Formulacion del Problema

Por esta razon se pretende responder a la siguiente pregunta de investigacion. ;Cual
es la Innovacion Tecnologica en la Deteccion y Prevencion de lavado de activos en la
cooperativa de ahorro y crédito Padre Julian Lorente en el periodo 2023?

1.2 Objetivos

1.3.1 Objetivo General
Analizar la innovacion tecnoldgica en la deteccion y prevencion del lavado de activos
en la cooperativa de ahorro y crédito Padre Julian Lorente en el periodo 2023.
1.3.2 Objetivos Especificos
e Realizar un diagnoéstico de las tecnologias disponibles para la deteccion y prevencion
del lavado de activos, identificando aquellas mas adecuadas para el entorno de la
Cooperativa de ahorro y Crédito Padre Julian Lorente.
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e Investigar el potencial de las tecnologias emergentes como Inteligencia Artificial y
Big Data para mejorar la eficiencia en deteccion y prevencion del lavado de Activos
en la Cooperativa de Ahorro y Crédito Padre Julian Lorente.
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CAPITULOIL
2. Marco Referencial

Segtin Schumpeter (1997) la innovacion tecnologica implica nuevas combinaciones
de materiales y fuerzas. Estas combinaciones pueden generar nuevos bienes, mejorar la
calidad, crear métodos de produccion, abrir mercados, hallar nuevas materias primas o
reorganizar la industria.

2.1 Estado del Arte

La deteccion y prevencion del lavado de activos ha cobrado relevancia en el &mbito
financiero, especialmente en las cooperativas, donde la confianza y la integridad son
fundamentales para su funcionamiento. Es por esto que después de realizar una revision
bibliografica sobre la innovacion tecnoldgica en la prevencion deteccion de lavado de
activos, se pudo identificar las siguientes interpretaciones

Segtin Naranjo y Arias (2022) en su investigacion titulada “Costos de innovacion
tecnologica en las cooperativas de ahorro y crédito, segmento 1 canton Pillaro, periodo
2020” la cual tiene como objetivo general analizar los gastos de implementar avances
tecnologicos en los servicios financieros de las cooperativas de ahorro y crédito del Canton
Pillaro. Entre los resultados, se destaca que estas cooperativas han realizado inversiones
significativas en tecnologia, siendo la Cooperativa Mushuc Runa la que més invirti6, seguida
por la Cooperativa San Francisco. Las conclusiones indican que aproximadamente el 85%
de las cooperativas estudiadas ofrecen servicios digitales como aplicaciones moviles, banca
virtual, cajeros automaticos, entre otros, aunque los niveles de satisfaccion y uso varian entre
los socios, quienes solicitan mejoras en las transacciones digitales

Segun Milos (2019) en su investigacion titulada “Identificacion del beneficiario final
en sociedades: Dificultades en alcance, implementacion y efectividad para prevenir lavado
de activos y financiamiento del terrorismo” establece como objetivo que el lavado de activos
o blanqueo de capitales es evitar que los fondos provengan de fuentes ilegales. Para lograr
esto, aquellos que cometen este delito suelen utilizar las diversas herramientas que brinda el
sistema legal para involucrarse en el comercio. De manera similar, se ha observado en varias
ocasiones el uso de sociedades y otros negocios o inversiones para el lavado de activos. La
razon principal de esto es que aquellos que obtienen fondos ilegales buscan que un vehiculo
corporativo especifico les permita ocultar tanto su identidad como sus verdaderas actividades
y el origen de los fondos con lo que con los que operan. La instrumentalizacion de las
sociedades para el lavado de activos y financiamiento del terrorismo es el tema principal de
este trabajo.

Segun De la Cruz y Garcia (2022) investigacion titulada “Prevencion de lavado de
activos como alternativa de administracion de riesgo en cooperativas de ahorro y crédito”
y la cual tiene como objetivo analizar la prevencion de lavado de activos como alternativa
de administracion de riesgo en la Cooperativa de Ahorro y Crédito Agricola Junin. Los
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resultados muestran que la cooperativa cuenta con un sistema de prevencion de riesgos
basado en normativas nacionales e internacionales, asi como en mecanismos de control y
matrices de riesgo para identificar y mitigar actividades sospechosas. Conclusiones clave
indican que un sistema de administraciéon robusto, junto con personal capacitado y
procedimientos especificos, reduce la probabilidad de que la cooperativa sea utilizada para
lavar dinero, logrando asi una mayor seguridad financiera y cumplimiento normativo

Segun Lopez (2021) en su investigacion titulada “Gestion de riesgo de lavado de
activos y financiamiento de delitos en las instituciones del sector financiero popular y
solidario.” Teniendo como objetivo general determinar el grado de gestion de este riesgo
desde la Resolucion N° 011-2014-F. Los resultados muestran que el 100% de las COAC
del segmento 2 cumplen con la normativa y que el 75% tiene procedimientos de debida
diligencia y personal capacitado para minimizar riesgos. En contraste, las COAC del
segmento 3 enfrentan limitaciones, como la falta de sistemas informaticos para gestionar
estos riesgos. Se concluye que, aunque el cumplimiento es alto, las COAC de menor
segmento deben fortalecer sus procesos y capacidades

2.2 Marco Teorico

2.2.1. Lavado de activos

De acuerdo con Fernandez et al, (2022) el lavado de activos es un proceso ilegal
mediante el cual se ocultan o transforman fondos obtenidos de actividades delictivas, como
el narcotrafico, fraude o corrupcion, para que aparenten ser legitimos. Este proceso suele
incluir varias etapas: colocacion, estratificacion e integracion. En ellas, el dinero ilicito se
introduce en el sistema financiero, se disfraza a través de multiples transacciones y
finalmente se reinvierte en la economia formal. El lavado de activos afecta gravemente la
economia y facilita la perpetuacion del crimen organizado.

2.2.1.1. Ciclo de lavado de activos

Vasquez (2023) El ciclo de lavado de activos consiste en un proceso de tres etapas
que permite “limpiar” o disimular el origen ilicito de fondos generados a través de
actividades criminales. Este ciclo incluye las fases de colocacion, estratificacion e
integracion. Cada fase estd disefiada para eliminar cualquier rastro que conecte el dinero con
actividades delictivas, permitiendo que finalmente sea introducido en la economia formal
como un recurso aparentemente legal.

La primera etapa, llamada colocacion, se centra en introducir los fondos ilicitos en el
sistema financiero. Esta fase es la mas riesgosa para los lavadores, ya que el dinero en
efectivo, que generalmente es el resultado de actividades ilegales, se expone al sistema
financiero formal. El dinero puede ser colocado mediante el uso de cuentas bancarias,
casinos, negocios de bienes raices o en productos financieros que oculten el origen de los
fondos. Los lavadores suelen realizar multiples transacciones pequefias para evitar ser
detectados por las autoridades (Palacio et al., 2018).
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En la etapa de estratificacion, se realizan multiples transacciones para alejar los
fondos de su origen ilicito y hacerlos menos identificables. Esto se logra mediante
transferencias frecuentes, conversiones de dinero a diferentes monedas o la creacion de
estructuras empresariales complejas. Por ultimo, en la fase de integracion, los fondos
“limpios” se reintroducen en la economia como capital legitimo. Esto se hace mediante la
adquisicion de bienes de lujo, inversiones, 0 negocios aparentemente legales, logrando que
el dinero esté completamente desvinculado de su origen ilicito y pueda ser usado libremente
(Guerrero et al., 2019).

2.2.1.2. Impacto del lavado de activos en el sistema financiero y en la sociedad

Cisneros y Barragan (2024) mencionan que el lavado de activos tiene un impacto
significativo tanto en el sistema financiero como en la sociedad en general. En el sistema
financiero, distorsiona la estabilidad y confiabilidad de las instituciones, introduciendo
riesgos de fraude y fomentando practicas corruptas, lo que puede afectar la reputacion y la
credibilidad de los bancos y otras entidades. A nivel social, el lavado de dinero facilita la
expansion de actividades criminales, como el narcotrafico y la trata de personas, que afectan
la seguridad y calidad de vida de las comunidades. Ademas, al distorsionar el mercado y la
competencia, perjudica a los negocios legitimos y contribuye a una economia informal,
dificultando el crecimiento econdémico y la equidad social.

2.2.2. Regulacion y normativa contra el lavado de activos en cooperativas

La regulacion contra el lavado de activos en cooperativas busca prevenir que estas
entidades sean usadas para canalizar dinero de origen ilicito, promoviendo précticas
financieras seguras y transparentes. Las cooperativas deben cumplir con normativas
nacionales e internacionales, como las recomendaciones del Grupo de Accidon Financiera
Internacional (GAFI) y las legislaciones locales que establecen mecanismos para identificar,
reportar y monitorear actividades sospechosas. Esto incluye la implementacion de sistemas
de debida diligencia, capacitacion de su personal, y la obligacion de reportar transacciones
inusuales a las autoridades financieras. Al aplicar estas normas, las cooperativas protegen su
integridad y contribuyen a la estabilidad del sistema financiero, evitando que los recursos
ilicitos ingresen a la economia formal (Ferndndez et al., 2022).

2.2.2.1. Normativa internacional

La normativa internacional contra el lavado de activos en cooperativas se basa en las
recomendaciones de organismos globales como el Grupo de Accion Financiera Internacional
(GAFI), que establece 40 recomendaciones para prevenir el lavado de dinero y la
financiacion del terrorismo en todo tipo de entidades financieras, incluidas las cooperativas.
Estas recomendaciones sirven como guia para la creacion de regulaciones nacionales e
incluyen medidas para que las cooperativas implementen programas de conocimiento del
cliente (KYC), realicen la debida diligencia, y supervisen las transacciones de forma
continua, detectando y reportando aquellas que resulten sospechosas. Ademas, requieren que
las cooperativas capaciten a su personal y cuenten con sistemas de control interno eficaces
que permitan identificar riesgos de lavado de activos (Espinos, 2020).
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A nivel regional, organizaciones como el Banco Mundial y el Fondo Monetario
Internacional (FMI) colaboran con los paises para fortalecer la supervision y aplicacion de
estas normativas en cooperativas y otras instituciones financieras. En América Latina, por
ejemplo, el GAFILAT (Grupo de Accion Financiera de Latinoamérica) adapta las
recomendaciones del GAFI a las particularidades de la region, ayudando a los paises a
desarrollar legislaciones y politicas especificas para las cooperativas. Asi, la normativa
internacional busca una alineacion global en la lucha contra el lavado de activos, protegiendo
el sistema financiero mundial y promoviendo una cultura de transparencia en las
cooperativas, que suelen tener un papel importante en la inclusion financiera.

2.2.2.2. Normativa nacional en Ecuador

Fernandez et al., (2022) dan a conocer que, en Ecuador, la normativa nacional contra
el lavado de activos en cooperativas esta regulada principalmente por la Unidad de Analisis
Financiero y Econdémico (UAFE), que establece requisitos para prevenir y detectar
transacciones sospechosas dentro del sistema financiero. Las cooperativas de ahorro y
crédito deben cumplir con procedimientos de debida diligencia, conocer a sus clientes
(KYC), y reportar a la UAFE cualquier operacion que exceda montos especificos o que
presente caracteristicas inusuales. Estas obligaciones estan alineadas con la Ley Organica
para la Prevencion, Deteccion y Erradicacion del Delito de Lavado de Activos y
Financiamiento de Delitos, que busca impedir que las cooperativas sean utilizadas para
legitimar recursos de origen ilicito.

Ademas, las cooperativas estan sujetas a la supervision de la Superintendencia de
Economia Popular y Solidaria (SEPS), que vela por la implementacion de politicas de
prevencion y capacita a los empleados en la identificacion de riesgos de lavado de activos.
La SEPS también exige a las cooperativas la creacion de unidades internas de cumplimiento,
que deben monitorear y evaluar continuamente las transacciones y los clientes, promoviendo
una cultura organizacional de transparencia y ética. De esta manera, la normativa nacional
en Ecuador busca fortalecer la seguridad del sistema cooperativo y reducir los riesgos de que
se conviertan en vehiculos para el lavado de dinero.

2.2.3. Tecnologia en la prevencion del lavado de activos

La evolucion de la tecnologia en la prevencion del lavado de activos ha transformado
los métodos de control y deteccion, pasando de sistemas tradicionales basados en registros
manuales a soluciones digitales avanzadas. En sus inicios, la prevencion del lavado de
activos se basaba en la verificacion documental de clientes y en la revision de transacciones
por medio de procesos manuales, lo cual era lento y propenso a errores. Sin embargo, con el
aumento de transacciones y la complejidad de los esquemas de lavado de dinero, estos
métodos resultaron insuficientes para identificar riesgos efectivamente (Celi et al., 2021).

La llegada de la tecnologia digital revolucion6 la prevencion de lavado de activos al
permitir el uso de bases de datos integradas, software de monitoreo y analisis de patrones en
tiempo real. Estas herramientas permiten a las instituciones financieras procesar grandes
volumenes de informacion y detectar transacciones inusuales que puedan indicar un riesgo
de lavado de dinero. Tecnologias como el Big Data y la inteligencia artificial han potenciado
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estos sistemas, haciendo posible el analisis avanzado de datos, lo que permite identificar
relaciones y patrones complejos que no serian detectables por métodos tradicionales.
Ademas, los sistemas de machine learning estdn ayudando a mejorar continuamente la
precision en la deteccion de riesgos, adaptandose a nuevos tipos de amenazas.

La digitalizacion y automatizacion traen importantes ventajas para la prevencion del
lavado de activos, especialmente en la deteccion temprana de actividades sospechosas.
Automatizar el monitoreo de transacciones y la identificacion de patrones andomalos reduce
el tiempo y los recursos necesarios para evaluar el riesgo de lavado de dinero, ademas de
disminuir el margen de error humano. La tecnologia permite que los procesos sean mas
eficientes, consistentes y transparentes, lo cual incrementa la capacidad de respuesta ante
amenazas y facilita el cumplimiento de normativas locales e internacionales. Esto beneficia
a las instituciones financieras, no solo al reducir sus riesgos operativos, sino también al
mejorar la confianza y la seguridad del sistema financiero en su conjunto (Granados et al.,
2020).

2.2.4. Herramientas tecnologicas para la deteccion de lavado de activos

2.2.4.1. Big Data

Big Data se refiere a la recopilacién, almacenamiento y andlisis de grandes
volumenes de datos que provienen de diversas fuentes y que, por su tamafno y complejidad,
no pueden ser procesados eficazmente con herramientas tradicionales. A través de
tecnologias avanzadas, como algoritmos de inteligencia artificial y machine learning, Big
Data permite analizar estos datos en tiempo real para identificar patrones, tendencias y
anomalias que de otro modo pasarian desapercibidos. En el contexto financiero, esta
capacidad resulta valiosa para detectar actividades sospechosas o patrones de
comportamiento inusuales, contribuyendo a la prevencion del fraude y el lavado de activos
de manera eficiente y proactiva (Hernandez y Yeja, 2015).

2.2.4.2. Inteligencia Artificial y Machine Learning

La Inteligencia Artificial (IA) y el Machine Learning (ML) son tecnologias que
permiten a las computadoras aprender de los datos y mejorar sus funciones sin necesidad de
una programacion explicita en cada etapa. A través de algoritmos avanzados, la [A'y el ML
analizan patrones en grandes volumenes de datos y, de manera automadtica, identifican
actividades inusuales o sospechosas. Estos algoritmos son especialmente utiles en la
deteccion de actividades de lavado de activos, ya que pueden detectar variaciones en los
comportamientos de transaccion o patrones complejos que serian dificiles de identificar
manualmente. Al detectar anomalias, estas herramientas pueden alertar a los responsables de
cumplimiento sobre transacciones que podrian requerir una revision mas detallada
(Hernandez et al., 2017).

En la banca y en cooperativas de ahorro y crédito, la TA y el ML se utilizan para

monitorear continuamente las transacciones de los clientes y evaluar su perfil de riesgo en
tiempo real. Por ejemplo, en una cooperativa, los algoritmos de ML pueden rastrear el
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historial transaccional de cada cliente y, si detectan cambios repentinos en la actividad
financiera (como un aumento inesperado en depoésitos o transferencias a cuentas no
asociadas), generan alertas para que el personal revise dichas operaciones. En la banca,
ademads, estas tecnologias ayudan a mejorar los sistemas de verificacion de identidad y a
identificar patrones de fraude, fortaleciendo la seguridad y el cumplimiento regulatorio.

2.2.5. Implementacion de las tecnologias en las Cooperativas de Ahorro y Crédito

La implementacion de tecnologias avanzadas en las Cooperativas de Ahorro y
Crédito fortalece la seguridad y el cumplimiento regulatorio, aspectos criticos en la lucha
contra el lavado de activos. Al integrar sistemas de monitoreo automatizado, analisis de datos
en tiempo real y verificacion digital de identidad, estas cooperativas pueden identificar
riesgos potenciales de manera rapida y eficiente. La digitalizacion de estos procesos permite
minimizar los errores humanos y asegurar que las transacciones sean revisadas de acuerdo
con los estandares y normativas vigentes, protegiendo asi tanto a la institucion como a sus
clientes. Este fortalecimiento no solo es importante para el cumplimiento de las leyes
nacionales e internacionales, sino que también mejora la confianza de los socios y usuarios
al saber que la cooperativa actia de manera ética y transparente (Luque y Penaherra, 2021).

La implementacion de tecnologias como Big Data, Inteligencia Artificial (IA) y
Machine Learning (ML) en las cooperativas de ahorro y crédito permite analizar grandes
volumenes de datos y detectar patrones o anomalias que pudieran sugerir actividades
sospechosas. Con estas herramientas, las cooperativas pueden monitorizar constantemente
las transacciones y alertar sobre aquellas que puedan representar un riesgo, todo en tiempo
real. Ademas, estas tecnologias son adaptables a las regulaciones de cada pais, facilitando la
actualizacion y cumplimiento de nuevos requisitos de manera agil. Esto no solo mejora la
capacidad de respuesta ante posibles amenazas de lavado de dinero, sino que también ayuda
a reducir el impacto de estos riesgos en la estructura operativa de la cooperativa (Lopez.,
2021).

La adopcion de tecnologia para la prevencion de lavado de activos ofrece beneficios
significativos para las cooperativas de ahorro y crédito. Por un lado, les permite aumentar la
eficiencia operativa al automatizar la supervision de transacciones y reducir la necesidad de
procedimientos manuales, ahorrando asi tiempo y recursos. Ademas, al mejorar su capacidad
para identificar comportamientos inusuales, estas instituciones pueden prevenir dafios
reputacionales y minimizar pérdidas financieras derivadas de sanciones o fraudes. La
tecnologia también les ayuda a establecer una cultura de cumplimiento y seguridad que
fortalece su imagen ante las entidades regulatorias y los socios, impulsando la confianza y
estabilidad de la institucion a largo plazo.

2.2.6. Factores criticos de éxito en la implementacion de tecnologia en prevencion de
lavado de activos

La implementacion de tecnologia en la prevencion de lavado de activos depende de
varios factores criticos de éxito que pueden determinar la efectividad y sostenibilidad de
estos sistemas. Uno de los factores mas importantes es la capacitacion y desarrollo del talento
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humano. Esto implica proporcionar a los empleados la formacién necesaria para que
comprendan como utilizar las nuevas herramientas tecnologicas y como interpretar los datos
que estas generan. Una fuerza laboral bien capacitada no solo puede operar la tecnologia de
manera eficiente, sino que también es fundamental para identificar y gestionar riesgos
asociados al lavado de activos. Ademés, fomentar una mentalidad proactiva entre los
empleados, en la que se priorice la vigilancia y el cumplimiento, es esencial para el éxito de
cualquier programa de prevencion (Vasquez, 2023).

Otro factor critico es el respaldo de la alta direccion y la cultura organizacional. La
direccion de la cooperativa debe estar comprometida con la implementacion de tecnologias
y la promocion de un entorno donde el cumplimiento normativo y la prevencion de lavado
de activos sean prioritarios. Este respaldo se traduce en la asignacion de recursos, tanto
financieros como humanos, para garantizar que las iniciativas se implementen de manera
adecuada. Asimismo, establecer una cultura organizacional que valore la ética y la
transparencia ayuda a motivar a los empleados a adoptar practicas que respalden los
objetivos de prevencion y deteccion de actividades sospechosas (Porter, 2009).

La infraestructura tecnoldgica y los recursos financieros son fundamentales para el
éxito de la implementacion. Esto implica contar con sistemas y plataformas robustas que
sean capaces de manejar grandes volimenes de datos y realizar analisis complejos en tiempo
real. Ademas, es necesario contar con un presupuesto adecuado que permita la adquisicion
de tecnologias adecuadas, asi como el mantenimiento y actualizacion de las mismas. Sin una
infraestructura tecnolédgica adecuada y recursos financieros disponibles, incluso las mejores
intenciones en la capacitacion y la cultura organizacional pueden verse limitadas,
dificultando asi la capacidad de la cooperativa para prevenir y detectar el lavado de activos
de manera efectiva.
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CAPITULO 111
3. Metodologia

3.1 Método de Investigacion
Me¢étodo deductivo y el interpretativo-comprensivo.

3.1.1 Método deductivo

Se empleod el método deductivo para partir de la observacion de casos especificos y
experiencias dentro de la Cooperativa de Ahorro y Crédito Padre Julian Lorente. A través de
la recopilacién y analisis de informacion obtenida en entrevistas y fuentes documentales, se
pudo establecer patrones y conclusiones generales sobre la situacion actual y las tecnologias
mas efectivas para la deteccion y prevencion del lavado de activos.

3.1.2 Método interpretativo-comprensivo

El método de interpretativo comprensiva me permiti6 comprender de manera
profunda las experiencias y perspectivas de las personas involucradas en este proceso
comenzando por el usar entrevistas a diferentes actores claves como los oficiales de
cumplimiento, expertos en tecnologia y financiera. A través de estas conversaciones se busco
comprender coémo se percibe y se experimenta la innovacion tecnoldgica en la prevencion y
deteccion de lavados de activos en realidad cotidiana.

3.2 Tipo de investigacion

3.2.1 De campo

Es estudio se llevo a cabo en la Cooperativa de Ahorro y Crédito Padre Julian
Lorente, cuyos datos se tomaron en consideracion a una de sus sucursales localizada en la
ciudad de Riobamba.

3.2.2 Explicativo

El método explicativo ayudo a investigar la influencia de la innovacion tecnologica
en la deteccion y prevencion del lavado de activos en la cooperativa Padre Julian Lorente y
los factores que la impulsan. 3.3 Disefio de la investigacion3.3.1 No experimental

Se trata de un estudio no experimental, ya que no se manipularon variables. El disefio
es transeccional, puesto que los datos se recolectaron en un momento determinado para
ofrecer un diagnoéstico de la situacion actual y explorar posibles aplicaciones futuras.

3.4 Enfoque de la investigacion
3.4.1 Enfoque Cualitativo

Dado que el estudio se centrd en comprender y explorar el contexto, experiencias y
opiniones de los expertos en relacion con las tecnologias aplicadas y emergentes en la
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prevencion del lavado de activos, el enfoque cualitativo es el méas adecuado. Esto permitid
obtener una vision profunda y detallada del fenomeno.

3.5 Poblacion y muestra

3.5.1 Poblacion de estudio
Se ha definido los siguientes parametros:

Tabla 1.
Poblacion de Estudio
UNIDAD DE CUMPLIMIENTO N°
Oficial de cumplimento titular 1

TOTAL 1

3.5.2 Poblacion documental

Tabla 2.
Poblacion documental
UNIDAD DE CUMPLIMENTO N°
Manual de Usuario del sistema SARF 1
Normativas y Regulaciones 1

Documentacion Técnica de

1

Herramientas Tecnologicas
Estudios webgraficos 1
TOTAL 4

3.5.3 Muestra

Debido a que la poblacion es inferior a 100 individuos, se opto por trabajar con la
totalidad de dicha poblacion, lo cual permiti6 realizar un analisis exhaustivo y representativo
sin necesidad de muestreo. Al incluir a todos los integrantes, se logrd obtener datos precisos
y detallados, reduciendo el margen de error y aumentando la validez de los resultados.

3.6 Técnicas e instrumentos para la recoleccion de informacion

3.6.1 Técnicas

Entrevistas semiestructuradas, de la cual se obtuvo informaciéon detallada y
especifica de los participantes, que permitié explorar el uso actual y el potencial de
tecnologias emergentes.

Analisis documental, en los cuales se revisé informes, registros internos y otros

documentos relevantes para asegurar que la informacion no solo dependa de las entrevistas,
sino que se complemente con datos documentados.
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3.6.2. Instrumento
Guia de Entrevista la cual ayudo a cubrir temas de diagndstico de tecnologias
actuales y el potencial de tecnologias emergentes como A y Big Data.

Ficha de Analisis Documental, la cual permiti6 categorizar y analizar la informacion
contenida en los documentos seleccionados, para que aporte al diagnodstico general.

3.6.2 Determinacion de los instrumentos para la recoleccion de informacion

Informacioén Bibliografica: La investigacion utilizo datos disponibles en las paginas
web de diferentes instituciones oficiales del pais como la Unidad de Anélisis Financiero y
Econdmico, Superintendencia de Economia Popular y Solidaria, entre otras, que informan
las regulaciones.

Guia de entrevista: El instrumento tuvo como fin conocer las actividades de la
Unidad de Cumplimiento para prevenir y detectar el lavado de activos.

3.7 Técnicas de analisis e instrumentos de datos
3.7.1 Técnicas de analisis

Analisis de Regresion: Para identificar la relacion entre la implementacion de
tecnologias innovadoras y la eficacia en la deteccion en prevencion de lavado de activos.

3.7.2 Instrumentos de datos

Ficha de analisis Documental: Para profundizar en las experiencias y opiniones de
los expertos en tecnologia y prevencion de lavado de activos en la cooperativa.
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CAPITULO IV
4. RESULTADOS Y DISCUSION
4.1. ANALISIS DEL MARCO NORMATIVO Y REGULATORIO

4.1.1. DESCRIPCION DE LAS NORMATIVAS INTERNACIONALES
RELEVANTES.

La prevencion del lavado de activos es importante en la regulacion financiera
global. Las normativas nacionales e internacionales aseguran la integridad del sistema
financiero. Es clave conocer las leyes que regulan las cooperativas de ahorro y crédito,
especialmente en la deteccion y prevencion del lavado de activos. Se presentan las
normativas clave para la cooperativa padre Julian Lorente.

Normativas Internacionales

Recomendaciones del grupo de accion financiera internacional (GAFI/FATF)

El GAFI es un organismo intergubernamental que establece estandares y promueve
la implementacion efectiva de medidas legales. Regulatorias y operativas para combatir el
lavado de activos. El financiamiento del terrorismo y otras amenazas relacionadas con
integridad del sistema financiero. Las 40 recomendaciones del GAFI son consideradas el
estandar internacional en este ambito. Entre las recomendaciones mas relevantes incluyen:

e Evaluacion de riesgos y aplicacion de un enfoque basado en riesgos: Las
cooperativas deben realizar evaluaciones regulares de riesgo y adoptar sus controles
en funcion de los niveles de riesgo identificados.

e Debida diligencia del cliente: Para conocer y verificar la identidad de los clientes.

e Transferencia y beneficios finales: Asegurar que se identifiquen y registren los
beneficios finales de las cuentas y transacciones.

e Cooperacion internacional: Promover la cooperacion entre paises.

Resoluciones del comité de Basilea
El comité de Basilea fomenta la cooperacion en la supervision bancaria. Sus principios
afectan la regulacion bancaria global. Las principales resoluciones para prevenir el lavado
de activos son:

e Principios basicos para una supervision bancaria eficaz: Estos principios
establecen un marco para la supervision prudencial.

e Marco de capital de Basilea III: Aunque centrado en la suficiencia de capital
Basilea III incluye aspectos relacionados con la gestion del riesgo operativo y la
importancia de controles robustos para prevenir actividades ilicitas.

e Requisitos de transparencia y divulgacion: Fomentan la transparencia en las
operaciones bancarias y la divulgacion de informacion relevante.
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4.1.2. DESCRIPCION DE LAS NORMATIVAS NACIONALES RELEVANTES.

Normativas Nacionales

Ley Prevencion de Lavado de Activos y del Financiamiento de Delitos

El articulo 16 establece que las cooperativas deben reportar a la UAFE cualquier
transaccion sospechosa. En este contexto, el Art. 16 establece que diversas entidades deben
crear unidades complementarias de lavado. Estas unidades deben informar de manera
confidencial sobre operaciones inusuales y coordinar programas de cooperacion con la
UAFE vy la fiscalia para acciones conjuntas en la lucha contra el delito.

Resolucién No. 637-2020-F JUNTA DE POLITICA Y REGULACION
MONETARIA'Y FINANCIERA

El articulo 192 establece que la prevencion depende del cumplimiento incondicional
de las leyes y politicas por parte de socios y empleados. Estas politicas ayudaran a disefiar
procedimientos y controles para prevenir el lavado de activos y la financiacion del
terrorismo. Estas politicas se incluiran en el manual de prevencion de lavado de activos.

El articulo 194 establece que el manual de prevencion de lavado de activos incluira
las politicas, procedimientos y controles de la entidad para gestionar el riesgo relacionado. El
manual y sus actualizaciones deben elaborarse y registrarse segin la guia de la
superintendencia.

4.1.3. REQUISITOS LEGALES ESPECIFICOS PARA LA COAC

Las cooperativas de ahorro y crédito deben cumplir requisitos legales para garantizar
su integridad y prevenir el lavado de activos. Las instituciones deben aplicar politicas que
cumplan con las normativas nacionales e internacionales. Se requiere implementar politicas
KYC para identificar y verificar a los miembros, y monitorear transacciones en busca de
actividades sospechosas. Deben tener un manual de prevencion de lavado de activos y
financiamiento de delitos, como indica el articulo 194, que incluya politicas, procedimientos
y controles, y ser registrado y actualizado ante la superintendencia. El articulo 192 establece
que la prevencion depende del estricto cumplimiento de las politicas por parte de socios,
administradores y empleados. Las cooperativas deben reportar transacciones sospechosas a
la unidad de analisis financiero y colaborar en investigaciones, segun el articulo 16 sobre el
analisis antilavado. Estas medidas, junto con auditorias internas y capacitacion continua,
aseguran que las cooperativas de ahorro y crédito operen de manera segura y cumplan con
la normativa.

4.1.4. IMPACTO DE LA NORMATIVA EN LA SECCION DE TECNOLOGIAS.

La normativa vigente tiene un impacto significativo en la seleccion de tecnologias
utilizadas. Para cumplir con los estrictos requisitos legales y mantener su reputacion de
excelencia la cooperativa debe adoptar tecnologias avanzadas que no s6lo garanticen el
cumplimiento normativo.

Implica la necesidad de sistemas robustos para la verificacion de identidades y la
gestion de datos de los miembros. Las tecnologias de reconocimiento biométrico y
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verificacion digital son esenciales en este aspecto proporcionando una capa adicional de
seguridad y precision.

Ademas, el monitoreo de transacciones en tiempo real es importante para detectar
actividades sospechosas. La normativa particularmente el articulo 194 menciona la creacion
de un manual de prevencion de lavado de activos y financiamiento de delitos, en donde se
requiere la integracion de sistemas de monitoreo avanzados que utilicen técnicas de analisis
de datos para identificar patrones andémalos. Esas tecnologias permiten a la cooperativa
actuar de manera proactiva en la prevencion del delito.

La normativa también enfatiza la necesidad de mantener registros detallados y
auditables. Esto se traduce en la adopcion de sistemas de gestion documental qué garantiza
la inmutabilidad y trazabilidad de la informacion. Estas tecnologias aseguran que la
cooperativa pueda cumplir con los requisitos de auditoria establecidos por Ila
superintendencia de bancos.

La cooperativa debe usar plataformas seguras para coordinar y ejecutar programas
de cooperacion con la unidad de andlisis financiero y la fiscalia, segun el articulo 16. Estas
herramientas facilitan la rapida y eficaz de ejecucion de acciones conjuntas para combatir el
delito.

La normativa impulsa la cooperativa de ahorro y crédito Padre Julidn Lorente a
seleccionar tecnologias de vanguardia que aseguren el cumplimiento legal y fortalezcan su
capacidad para detectar y prevenir actividades ilicitas. La implementacion de estas
tecnologias no so6lo refuerza la posicion de la cooperativa como una de las mejores del pais,
sino que también contribuye a la integridad y estabilidad del sistema financiero en su
conjunto.

4.2. EVALUACION DE TECNOLOGIAS TRADICIONALES

4.2.1. Analisis de sistemas de monitoreo de transacciones.

El andlisis de los sistemas de monitoreo en la cooperativa padre Julidn Lorente es
vital para evaluar la efectividad de las tecnologias contra el lavado de activos. Este analisis
se centra en el SARF, una plataforma avanzada para prevenir el lavado de activos.

El sistema SARF de la cooperativa cumple con la normativa nacional e internacional
sobre prevencion de lavado de activos, garantizando el reporte de transacciones sospechosas
a la UAFE. SARF se alinea con las recomendaciones del GAFI y el comité de Basilea,
ofreciendo un s6lido marco para gestionar el riesgo de lavado de activos.

El analisis ha revelado que SARF es altamente eficaz en la deteccion de transacciones

sospechosas. Esta plataforma combina tecnologias basadas en reglas y machine Learning,
permitiendo una identificacion precisa y rapida de actividades inusuales. Los algoritmos de
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machine Learning en SARF han demostrado ser particularmente efectivos en la reduccion
de falsos positivos y la mejora continua de su precision.

SARF se integra perfectamente con la infraestructura tecnoldgica existente de la
cooperativa. Esta integracion ha sido fluida, permitiendo una implementaciéon sin
interrupciones significativas en las operaciones diarias. Ademds, SARF es altamente
escalable, lo que permite a la cooperativa manejar un volumen creciente de transacciones a
medida que expande sus servicios, sin comprometer la eficiencia operativa.

La capacitacion del personal en el uso de SARF ha sido un factor clave para
maximizar su efectividad. La cooperativa ha implementado programas de formacion
continua, mejorando la capacidad de los empleados para interpretar alertas y tomar
decisiones informadas. Este enfoque ha fortalecido la cultura de cumplimiento dentro de la
cooperativa y asegurando una respuesta rdpida y adecuada ante cualquier actividad
sospechosa.

El andlisis también destaca la importancia de la mejora continua del sistema SARF.
La cooperativa ha establecido procedimientos para la revision y actualizacion regular del
sistema, incorporando nuevos algoritmos y técnicas conforme evolucionan las amenazas y
las regulaciones. Este enfoque proactivo ha mantenido a la cooperativa a la vanguardia.

4.2.2 Analisis de tecnologias de identificacion de clientes

Analizar tecnologias de identificacion de clientes es vital para prevenir el lavado de
activos en la cooperativa estudiada. Este andlisis se enfoca en el uso del sistema Financial
Internet Technologies para Cooperativas (FIT-COOP), una plataforma avanzada que integra
multiples tecnologias de identificacion y verificacion de clientes.

El sistema FIT-COOP cumple con los requisitos establecidos por la normativa
nacional e internacional en materia de identificacion de clientes. De acuerdo con el articulo
16 y el articulo 194, la cooperativa ha implementado politicas que conozca a su cliente que
son esenciales para prevenir el lavado de activos. FIT-COOP facilita el cumplimiento de
estas politicas de proporcionar herramientas avanzadas para la verificacion de identidades y
la gestion de datos de los clientes.

El andlisis ha demostrado que FIT-COOP es altamente eficaz en la identificacion de
clientes. Esta plataforma utiliza una combinacion de tecnologias como verificacion
biométrica, autenticacion de 2 factores y analisis de documentos de identidad.

1. Verificacién biométrica: FIT-COOP incorpora tecnologia de reconocimiento facial

y huellas dactilares para autenticar la identidad de los clientes. Este método ha
demostrado ser altamente preciso y dificil de falsificar, proporcionando una capa
adicional de seguridad.

2. Autenticacion de 2 factores (2FA): El sistema también utiliza autenticacion de 2

factores, que combina algo que el cliente sabe (como una contrasefia) con algo que
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el cliente tiene (como un dispositivo movil), mejorando asi la seguridad del proceso
de identificacion.

3. Analisis de documentos de identidad: FIT-COOP puede realizar y verificar
automaticamente documentos de identidad, como pasaportes y licencias de conducir,
utilizando técnicas de reconocimiento Optico de caracteres (OCR) y otros algoritmos
avanzados.

FIT-COOP se integra de manera eficiente con los sistemas tecnoldgicos existentes de
la cooperativa permitiendo una implementacion incluida sin interrupciones significativas en
las operaciones diarias. Ademas, FIT-COOP es altamente escalable lo que permite a la
cooperativa manejar un volumen creciente de clientes y datos a medida que expande sus
Servicios.

De igual forma la capacitacion del personal en el uso de FIT-COOP ha sido un factor
clave para maximizar su efectividad. La cooperativa ha implementado programas de
formacion contintia mejorando la capacidad de los empleados para utilizar las herramientas
de identificacion y verificacion de clientes de manera efectiva. Este enfoque ha fortalecido
la cultura de cumplimiento dentro de la cooperativa y ha asegurado una respuesta rapida y
adecuada ante cualquier actividad sospechosa.

Ademas, la mejora continua del sistema FIT-COOP en la cooperativa ha establecido
procedimientos para la revision y actualizacion regular del sistema incorporando nuevas
tecnologias y técnicas conforme evolucionan las amenazas y las regulaciones. Este enfoque
proactivo ha mantenido a la cooperativa actualizada.

4.3. APLICACION EN LA COAC PADRE JULIAN LORENTE

4.3.1. Implementacion actual de las tecnologias en la COAC

La cooperativa padre Julidn Lorente utiliza tecnologias avanzadas para prevenir el

lavado de activos. Este punto analiza la implementacion actual de estas tecnologias

destacando las herramientas especificas y sus aplicaciones practicas dentro de la
cooperativa.

La cooperativa utiliza el SARF para el monitoreo de las transacciones. SARF integra
tecnologias basadas en reglas y machine Learning para detectar actividades inusuales y
sospechosas de manera eficaz. Entre las cuales se encuentran:

1. Tecnologias basadas en reglas: estas herramientas permiten la configuracion de
parametros especificos que, cuando se cumplen, generan alertas. Incluye limites de
transacciones, frecuencia de transacciones y patrones de comportamiento inusuales.

2. Machine Learning: SARF usa algoritmos de aprendizaje automatico para detectar
patrones y anomalias en grandes volumenes de datos que sugieren actividades
ilegales. Estos algoritmos mejoran al procesar mas datos.
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Para la identificacion de clientes la cooperativa ha implementado el sistema Financial

Internet Technologies para Cooperativas (FIT-COOP). En donde sus caracteristicas
principales son:

1.

Verificacion biométrica: El sistema utiliza reconocimiento facial y huellas
dactilares para autenticar la identidad de los clientes proporcionando un alto nivel de
seguridad.

Autenticacion de 2 factores: FIT-COOP combina algo que el cliente sabe como una
contrasefa con algo que el cliente tiene es decir un dispositivo mévil, fortaleciendo
la autenticacion.

Analisis de Documentos de Identidad: Utiliza técnicas de reconocimiento 6ptico
de caracteres (OCR) para verificar automaticamente documentos de identidad,
mejorando la eficiencia y precision en la identificacion.

La cooperativa invierte en la formacidn continua de su personal para asegurar el uso

efectivo de las tecnologias implementadas.

1.

Programas de Capacitacion: Se han desarrollado programas especificos para
formar al empleado en el uso de SARF Y FIT-COOP, mejorando su capacidad para
detectar y responder a actividades sospechosas. Es esencial establecer un programa
que mejore la capacidad del personal para detectar y responder a actividades
sospechosas relacionadas con el lavado de activos, asi como formarlos en el uso
eficaz de herramientas tecnologicas como SARF y FIT-COOP. La planificaciéon
incluye un diagnostico de necesidades de capacitacion, contenido relevante que
abarque introduccion al lavado de activos, uso de las herramientas, estrategias de
deteccion y normativas vigentes, asi como definir la duracion, frecuencia y
modalidad del programa (presencial, virtual o hibrido).

Actualizaciones y revision: La cooperativa revisa y actualiza regularmente sus
programas de capacitacion para incorporar las ultimas tecnologias y técnicas de
prevencion.

Ademas, la cooperativa ha establecido procedimientos para la mejora continua de sus

sistemas tecnoldgicos, asegurando que se mantengan actualizados frente a nuevas amenazas

y cambios normativos.

1.

Revision Periddica: Los sistemas y procedimientos se revisan periddicamente para
identificar areas de mejora y actualizar las herramientas tecnoldgicas segiin sea
necesario.

Incorporacion de Nuevas Tecnologias: La cooperativa estd comprometida con la
adopcion de nuevas tecnologias.

4.3.2. Desempeiio y limitaciones de las tecnologias utilizadas

La cooperativa de ahorro y crédito padre Julian Lorente ha implementado diversas

tecnologias avanzadas para la deteccion y prevencion de lavado de activos. Este analisis se
centra en el desempefio y las limitaciones de estas tecnologias, destacando aspectos claves
como la efectividad operativa, la integracion con otros sistemas y los desafios que aun

persisten.
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4.3.2.1 Desempeiio de las Tecnologias Implementadas
1. Sistema de Administracion de Riesgos de Fraude (SARF)

Efectividad Operativa: El SARF ha mejorado indicativamente la capacidad de
la cooperativa para monitorear y analizar transacciones en tiempo real. La rapida
deteccion de transacciones sospechosas ha permitido una respuesta agil a
posibles incidentes de lavado de activos.

Integracion con otros sistemas: SARF se ha integrado eficientemente con
infraestructura tecnoldgica existente de la cooperativa, permitiendo un flujo de
datos sin interrupciones entre los diferentes sistemas y departamentos.

Analisis predictivo: el uso de algoritmos de analisis predictivo permitird
anticipar posibles riesgos y patrones de comportamiento sospechoso antes de que
ocurran, mejorando la proactividad en la prevencion del fraude.

2. Financial Internet Technologies para Cooperativas (FIT-COOP)

e Exactitud en la verificacion de identidad: la precision de FIT-COOP en la
verificacion de identidades ha reducido significativamente la incidencia de
fraudes relacionados con la suplantacion de identidad. El sistema ha logrado
una tasa alta de coincidencia en las verificaciones biométricas y
documentales.

e Eficiencia en la administracion de datos de clientes: la capacidad de FIT-
COQRP para centralizar y gestionar los datos de los clientes ha optimizado los
procesos de registro y actualizacion de informacion, mejorando la eficiencia
operativa.

e Cumplimiento normativo: FIT-COOP asegura el cumplimiento de las
normativas KYC, alineando la cooperativa con regulaciones y mejores
practicas.

4.3.2.2. Limitaciones de las tecnologias Utilizadas
1. Sistema de administracion de riesgos de fraude (SARF)

Capacidad de personalizacion: a pesar de su efectividad, SARF puede presentar
limitaciones en la personalizacion de sus algoritmos y reglas.

Dependencia de datos de calidad: La efectividad de los andlisis y alertas de
SARF depende de la calidad de los datos. Datos inexactos pueden resultar en
conclusiones erréneas y aumentar los falsos positivos o negativos.
Capacitacion continua: El uso 6ptimo de SARF Requiere una capacitacion
continua del personal para mantenerse al dia con las nuevas funcionalidades y
actualizaciones del sistema. La falta de formacion adecuada puede limitar la
efectividad del sistema

2. Financial Internet Technologies para Cooperativas (FIT-COOP)

Adaptabilidad a nuevas tecnologias: Aunque FIT-COOP es avanzado, la rapida
evolucion de las tecnologias de identificacion de autenticacion puede superar las
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capacidades actuales del sistema, requiriendo actualizaciones o migraciones
costosas.

Problemas de conectividad: la dependencia de una conexién estable a internet
para algunas de las funciones de FIT-COOP puede ser una limitacion en areas
con infraestructura de red deficiente, afectando la consistencia del servicio.
Gestion de la privacidad de datos: Especialmente los datos biométricos,
requiere estrictas medidas de seguridad y cumplimiento con leyes de privacidad.
La implementacion y mantenimiento de estas medidas pueden ser complejas y
costosas.

4.4. IDENTIFICACION DE TECNOLOGIAS ADECUADAS

4.4.1. Analisis de herramientas tecnologias disponibles en el mercado

El andlisis de las herramientas tecnoldgicas disponibles en el mercado es clave para
identificar las soluciones mds efectivas y adecuadas. Este punto evalua una seccion de
tecnologias avanzadas, destacando sus caracteristicas como beneficios, limitaciones y
aplicabilidad.

Seleccion de herramientas: Se seleccionaron herramientas tecnologicas reconocidas
en el mercado por su eficacia.

Criterios de Evaluacion. Las herramientas fueron evaluadas en funcion de su:

e Funcionalidad

e Eficiencia
e Adaptabilidad
e Costos

e Cumplimiento normativo

Herramientas tecnologicas evaluadas

1. Actimize (NICE Systems)

Descripcion: Actimize es una solucidn integral de gestion de riesgos financieros
que incluye modulos especificos.

Funcionalidad: utiliza inteligencia artificial y machine Learning para analizar
patrones de transacciones y detectar actividades sospechosas.

Eficiencia: precision en la identificacion de comportamientos andmalos y
reduccion de falsos positivos.

Adaptabilidad: configurable para adaptarse a las necesidades especificas de
diferentes instituciones financieras.

Costos: elevados costos de implementacién y mantenimiento.

Cumplimiento normativo: cumple con las regulaciones internacionales y puede
adaptarse a las normativas locales.
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AML Manager (Oracle)

Descripcion: AML Manager de Oracle es una herramienta disefiada para ayudar
a las instituciones financieras a cumplir con las regulaciones contra el lavado de
dinero.

Funcionalidad: ofrece monitoreo en tiempo real, analisis de transacciones y
generacion automatica de reportes de actividades sospechosas.

Eficiencia: eficaz en la deteccion temprana de patrones de lavado de dinero y
fraude.

Adaptabilidad: integracion con otros sistemas Oracle y capacidad de
personalizacion seglin las necesidades del cliente.

Costos: moderados, con opciones de escalabilidad segin el tamafio de la
institucion.

Cumplimiento normativo: garantiza el cumplimiento con las regulaciones
internacionales y locales.

SAS Anti-Money Laundering

Descripcion: SAS Anti-Money Laudering es una solucién avanzada que combina
analisis de datos, inteligencia artificial y machine learning.

Funcionalidad: proporciona monitoreo continuo, deteccion de actividades
sospechosas y gestion de alertas.

Adaptabilidad: muy flexible y personalizable para diferentes tipos de
instituciones financieras.

Costos: relativamente altos, pero justificados por su robustez y capacidad
avanzada.

Cumplimiento normativo: cumple con todas las principales normativas
internacionales y locales

Thomson Reuters World-Check

Descripcion: World-Check es una herramienta de screening de riesgos que ayuda
a las instituciones financieras a identificar personas y entidades de alto riesgo.
Funcionalidad: utiliza una base de datos global para realizar chequeos de
antecedentes y evaluar riesgos.

Eficiencia: excelente para la deteccion de PEP (personas dispuestas
politicamente) y otros individuos de alto riesgo.

Adaptabilidad: puede integrarse facilmente con otros sistemas de cumplimiento.
Costos: moderados a altos, dependiendo de la escala de uso.

Cumplimiento normativo: alineada con las regulaciones internacionales y locales
para prevencion de lavado de dinero
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Tabla 3.
Comparacion de herramientas

Herramienta Funcionalidad Eficiencia  Adaptabilidad Costos Cumpllml'ento
Normativo
Actimize 1Ay maphme A!tz.i, Alta Elevados Internacional y
learning precision local
AML Monitoreo en Deteccion . Alt.a’, Internacional y
. integracion con ~ Moderados
Manager tiempo real temprana local
Oracle
SAS Anti- Anlisis Altamente Internacional
Money avanzado de . Muy flexible Elevados y
. efectiva local
Laundering datos
Thomson Excelent
Reuters Screening de ar:ePEPe Alta Moderados-  Internacional y
World- riesgos locales p FiesEos y altos local
Check 8

4.5. CONCEPTUALIZACION Y CARACTERISTICAS DE LAS TECNOLOGIAS
EMERGENTES

4.5.1 Definicion y principios de la Inteligencia Artificial y el Big Data

4.5.1.1 Inteligencia Artificial
Segin Boden (2017) en su libro “Inteligencia Artificial” menciona que “La
inteligencia artificial busca que los ordenadores realicen tareas como la mente”

Por otro lado, Alvarado (2015) en su articulo titulado “Una mirada a la Inteligencia
Artificial” menciona que “El desarrollo de la inteligencia artificial busca apoyar y potenciar
la resolucion eficiente de problemas, sin reemplazar la inteligencia humana ni la toma de
decisiones”

Al analizar estos conceptos o definiciones podemos decir que es un avance
tecnologico creado con la finalidad de hacer que un computador u ordenador tenga la
capacidad de pensar y realizar actividades qué realizaria un humano comuinmente, con el fin
de apoyar y resolver problemas de una manera rapida y eficiente sin que existiera alglin tipo
de error.

Los principios fundamentales de acuerdo Serna (2017) en su libro titulado
“Desarrollo e innovacién en Ingeniera, Segunda Edicion” manifiesta que son:
“Autoaprendizaje, Interaccion con usuario, Reaccion en tiempo teal y por ultimo
Autonomia.”

A continuacion, se detalla cada uno de estos cuatro principios fundamentales:

e Autoaprendizaje: El libro sefiala que entender la inteligencia artificial se basa en
que los humanos aprendemos principalmente de nuestras experiencias diarias, no
solo de la educacion formal.
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La inteligencia artificial se basa en el autoaprendizaje para resolver problemas de

manera mas rapida y eficiente, frecuentemente utilizando ensayo y error. Para lograrlo,
puede usar redes neuronales para crear caminos que le ayuden a decidir cual es la mejor

opcion a tomar en funcidn de lo que se haya programado y/o he ensefiado.

Interacciéon con usuario: Interactuar con el usuario o administrador mediante una
interfaz simple y entender sus comandos escritos; Instituciones mas avanzadas,
puede entender comandos de voz oler ilustraciones relacionados con la tarea, que
facilita la interaccion del usuario con la inteligencia artificial y la ayuda a entender
lo que solicita. Ademas, la inteligencia artificial debe proporcionar respuestas claras
y cumplir tareas sin inconvenientes. Esta comunicacion con el usuario es vital, ya
que la TA debe indicar que aprende.

Reaccion en tiempo real: La A debe ejecutar tareas en tiempo real y estimar el
tiempo necesario si es prolongado. La IA debe ejecutar casi cualquier solicitud,
como generar un reporte o correr una simulacion, o indicar un tiempo estimado para
la respuesta.

Autonomia: no debe ser completamente autdbnomo, especialmente en lo que
respecta al mantenimiento. Cuando ya se le ha asignado una tarea coma la 1A debe
poder trabajar por si sola y completar la tarea sin que el usuario intervenga.

Por otro lado, Serna (2017) en su libro titulado “Desarrollo e innovacion en

Ingenieria” menciona que existen principios para las ciencias computacionales los cuales
son:

Analisis, interpretacion y aplicacion mediante computo cientifico: El principio
indica que puede manejar célculos y diversas disciplinas. Lectura de nimeros y
operaciones bdsicas para obtener resultados correctos. La IA debe realizar
operaciones correctamente y detectar errores en datos, formulas o resultados. La TA
debe distinguir entre las ciencias basicas del usuario y enviar un error si no puede
completar la tarea.

Procesamiento de lenguaje natural: La IA debe leer, interpretar y traducir lenguaje
escrito, imagenes o habla al lenguaje de maquina. Se puede comunicar con el usuario
en lenguaje natural. Dependiendo del idioma programado, se pueden aprender otros
idiomas, sefias o palabras. Ademas, debe interpretar tareas y comunicarlas a la
maquina, alertando si no comprende.

Procesamiento de lenguaje de programacion: A diferencia del anterior, aqui se
utiliza lenguaje de maquina. Puedo analizarlo y aplicarlo para detectar errores y
verificar su cumplimiento. Puede crear su propio programa si es su tarea. Puede
usarse en pruebas y en la creacion de un lenguaje de programacion eficiente basado
en lo que ha aprendido la IA.

Busqueda y control y solucion de problemas: Escanear el trabajo para encontrar y
corregir errores, y repetir hasta resolverlos. También puede corregir errores previos
y afiadir soluciones a nuevos errores. Si no encuentro una solucion, se puede reportar
para reemplazo o mejora.
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4.5.1.2 Big Data

De acuerdo con Escobar y Mercado (2019) en su libro titulado “Big data: Un analisis
documental de su uso y aplicacion en el contexto de la era digital” menciona que “Big Data
representa la convergencia de tendencias tecnologicas que han madurado desde la década de
2010 y se han consolidado entre 2011 y 2013, impactando fuertemente en organizaciones y
la sociedad. Estas tendencias incluyen movilidad, redes sociales, acceso a Internet mas
rapido y econdémico, Internet de las cosas, geolocalizacion, y especialmente, computacion
en la nube”

Por otro lado, también Escobar y Mercado (2019) nos mencionan que “Big data es
un procesamiento de datos TIC, variable, veloz y voluminoso™

Tomando en cuenta estos conceptos podemos decir que es un sistema creado por el
ser humano con el objetivo de analizar, recopilar y almacenar datos extensos en tiempos muy
cortos. La creacion del big data ha ayudado a organizaciones o empresas que manejan
grandes cantidades de datos y necesitan una respuesta rapida y agil.

Segun con Lopez et al, (2021) menciona que “El Big Data se gestiona con una
arquitectura de tres elementos: fuentes de datos, Edge data computing y global data
computing” A continuacion se detallard cada uno de ellos:

¢ Fuentes de datos: Componentes y equipos de datos del analisis del sistema de Big
Data. El entorno industrial tiene diversas fuentes.

e Edge data computing and actuacion: Se refiere a los mecanismos que realizan
tareas de computacion y actuacion en una planta industrial. Mecanismos para analisis
preliminares y procesamiento eficiente de datos para almacenamiento.

¢ Global data computing: En esta etapa, se analizan datos almacenados en servidores
con técnicas que mejoran el andlisis global sin restricciones de tiempo.

4.5.2 Aplicaciones generales en la industria financiera

Las tecnologias han transformado la industria financiera, mejorando la seguridad y
cumplimiento normativo. Este punto examina las aplicaciones generales de estas tecnologias
en la industria financiera, destacando sus beneficios, desafios y el impacto en la operacion
de las instituciones financieras.

4.5.2.1 Monitoreo y Deteccion de Transacciones Sospechosas
1. Sistemas de Monitoreo en Tiempo Real
e Aplicacion: Son utilizadas para analizar transacciones en tiempo real,
identificando patrones inusuales.
e Beneficios: Mejora la capacidad de respuesta inmediata y reduce el tiempo
de deteccion de actividades sospechosas.

e Desafios: requiere una infraestructura tecnoldgica robusta y puede generar un
alto nimero de falsos positivos.
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2. Inteligencia artificial
e Aplicacion: empleados para analizar grandes volumenes de datos y detectar
patrones.
e Beneficios: incrementa la precision en la deteccion de fraude.
e Desafios: necesita datos de alta calidad y un proceso continuo de ajuste y
entrenamiento de los algoritmos.

4.5.2.2 Identificacion y Verificacion de Clientes (KYC)
1. Sistemas de verificacion biométrica
e Aplicacion: utilizados para verificar la identidad de los clientes mediante
huellas dactilares, reconocimiento facial y otras tecnologias biométricas.
e Beneficios: aumenta la seguridad y reduce la posibilidad de suplantacion de
identidad.
e Desafios: puede enfrentar resistencia de los clientes y plantear
preocupaciones sobre la privacidad de los datos.
2. Bases de datos globales
e Aplicacion: herramientas como Big Data se utilizan para realizar chequeos
de antecedentes y evaluar riesgos de clientes y entidades.
e Beneficios: facilitar la identificacion de personas expuestas politicamente y
otras personas de alto riesgo.
e Desafios: puede ser costoso.

4.5.2.3 Cumplimiento normativo
1. Sistemas de gestion de cumplimiento
e Aplicacion: implementados para asegurar que cumplan con las regulaciones
nacionales e internacionales.
e Beneficios: reduce el riesgo de sanciones y multas por incumplimiento y
mejora la reputacion de la institucion.
e Desafios: puede ser complejo de implementar y mantener debido a la
evolucion constante de las regulaciones.
2. Reportes Automatizados de Actividades Sospechosas
e Aplicacion: automatiza la generacion y envio de reportes de actividades
sospechosas a las autoridades regulatorias.
e Beneficios: aumenta la eficiencia y precision en el reporte de actividades
sospechosas.
e Desafios: Requiere una integracion cuidadosa con los sistemas de monitorio
y bases de datos internas.

4.5.2.4 Analisis y Gestion de Riesgos
1. Plataformas de Analisis Predictivo

e Aplicacion: Utilizadas para predecir y mitigar riesgos futuros basandose en
datos historicos y tendencias actuales.
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Beneficios: Permite a las instituciones financieras ser proactivas en la gestion
de riesgos.

Desafios: Depende de la disponibilidad y calidad de los datos, y puede
requerir un alto nivel de experiencia técnica.

2. Dashboards y Herramientas de Visualizacion de Datos

Aplicacion: Proveen a los gestores de riesgo con una vision clara y en tiempo
real.

Beneficios: Facilita la identificacion rapida de areas problematicas y la
implementacion de medidas correctivas.

Desafios: La efectividad depende de la correcta configuracion y actualizacion
continua de los dashboards.

4.6 ANALISIS DEL POTENCIAL DE LA INTELIGENCIA ARTIFICIAL
Ha transformado la deteccion y prevencion del lavado de activos en las finanzas. El
analisis estudia los algoritmos y técnicas de TA mas importantes, enfocandose en sus

aplicaciones, ventajas y limitaciones en la cooperativa padre Julian Lorente.

4.6.1 Algoritmos de IA en la Deteccion del Lavado de Activos
1. Redes Neuronales Artificiales (ANN)

Descripcion: Las ANN son modelos computacionales que aprenden patrones
complejos inspirados en el cerebro humano. Segiin Sarmiento (2020), las
ANN son efectivas para tareas de clasificacion y prediccion en grandes
volumenes de datos.

Aplicaciones: Se usa para detectar comportamientos anomalos y patrones
inusuales en transacciones financieras, que podrian indicar actividades de
lavado de dinero.

Ventajas: Alta capacidad de deteccion y adaptabilidad a nuevas amenazas.
Las ANN pueden mejorar continuamente su precision mediante el
aprendizaje iterativo.

Limitaciones: Requieren grandes volumenes de datos para entrenamiento y
pueden ser dificiles de interpretar, complicando la explicacion de resultados
a las autoridades regulatorias.

2. Maquinas de Vectores de Soporte (SVM)

Descripcion: Las SVM son algoritmos que buscan un hiperplano para
clasificar diferentes clases en un espacio multidimensional. Cueva et al,
(2019) describe las SVM como particularmente efectivas en problemas de
clasificacion binaria y deteccion de anomalias.

Aplicaciones: Efectivas para clasificar transacciones como legitimas o
sospechosas, basandose en caracteristicas especificas de las mismas.
Ventajas: Alta precision en la clasificacion, especialmente con conjuntos de
datos bien definidos y etiquetados.

Limitaciones: Menos efectivas en conjuntos de datos muy grades y con
muchas caracteristicas, y requieren un ajuste cuidadoso de parametros.
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3. Bosque Aleatorios (Random Forest)

Descripcion: Los bosques aleatorios son un conjunto de arboles de decision
que operan en paralelo para mejorar la precision de prediccion. (Fernandez et
al., 2022) destaca su capacidad para manejar datos ruidosos y su robustez
general.

Aplicaciones: Utilizados para identificar transacciones sospechosas mediante
la evaluacion de multiples factores y caracteristicas simultaneamente.
Ventajas: Buena capacidad de manejo de datos ruidosos y gran robustez en la
prediccion.

Limitaciones: Pueden ser computacionalmente intensivos y requieren tiempo
para entrenamiento y ajuste.

4. Analisis de Redes Sociales (SNA)

Descripcion: SNA se utiliza para analizar las relaciones y conexiones entre
individuos y entidades. Navarro y Salazar (2007) sugiere que SNA es
fundamental para identificar estructuras organizadas y relaciones ocultas.
Aplicaciones: Deteccion de redes de lavado de dinero mediante el analisis de
estructuras y relaciones complejas entre entidades.

Ventajas: Capacidad para descubrir patrones complejos de colaboracion y
conspiracion.

Limitaciones: Requiere datos detallados y precisos sobre las relaciones y
transacciones, lo que puede no estar siempre disponible.

5. Procesamiento del Lenguaje Natural (NLP)

Descripcion: NLP permite a las maquinas comprender e interpretar el
lenguaje humano, extrayendo informacion util de textos no estructurados.
Landin y Reina (2022) describen como el NLP puede ser utilizado para
analizar grandes volumenes de datos textuales en busca de sefales de
actividad ilicita.

Aplicaciones: Analisis de documentos financieros, correos electronicos y
comunicaciones para identificar indicios de actividades sospechosas.
Ventajas: Habilidad para procesar grandes volimenes de datos textuales y
detectar sefales sutiles de actividad ilicita.

Limitaciones: La precision puede verse afectada por la ambigiiedad del
lenguaje y la calidad de los datos textuales.

6. Aprendizaje No supervisado

Descripcion: Algoritmos como k-means y agrupamiento jerarquico se utilizan
para descubrir patrones ocultos en datos sin etiquetas. Manjarrés (2021)
destacan la utilidad del aprendizaje no supervisado en la identificacion de
nuevas clases de comportamiento andémalos.

Aplicaciones: Identificacion de nuevos tipos de transacciones sospechosas y
deteccion de comportamientos anémalos no previamente categorizados.
Ventajas: Capacidad para descubrir patrones desconocidos y adaptarse a
nuevas tacticas de lavado de dinero.

42



e Limitaciones: Resultados mas dificiles de interpretar y validad debido a la

falta de etiquetas claras.

7. Comparacion de algoritmos y técnicas

Tabla 4.
Comparacion de algoritmos y técnicas
Algoritmo/Técnica Aplicaciones Ventajas Limitaciones
Redes Neuronales Deteccion de Alta capac.:idad de R’equiere grandes
Artificiales (ANN) patrones complejos detecqo ny Vqlumgnes de dat(.)s y
adaptabilidad dificil interpretacion

Maquinas de

Clasificacion de
Vectores de Soporte

Alta precision en

Menos efectivas en
conjuntos de datos

(SVM) transacciones clasificacion grandes
Analisis de Redes Deteccion de redes ~ Descubrimiento de Requiere datos
Sociales (SNA) de lavado de dinero  patrones complejos  detallados y precisos
Procesamiento del Analisis de Procesamiento de  Precision afectada por
Lenguaje Natural comunicaciones y grandes volumenes ambigiiedad del
(NLP) documentos de datos textuales lenguaje
Aprendizaje No Identificacion de Descubrimiento de Dificil interpretacion y
Supervisado patrones ocultos patrones validacion
desconocidos

4.6.2 Ejemplos de uso de IA en la deteccion de patrones sospechosos
La IA se ha convertido en una herramienta esencial para la deteccion de patrones
sospechosos en el ambito financiero. Esta seccion presenta ejemplos concretos de como
la TA se estd utilizando para identificar actividades de lavado de activos y otros
comportamientos ilicitos en diversas instituciones financieras.

1. HSBCy el Uso de Redes Neuronales Artificiales

El banco HSBC ha implementado redes neuronales artificiales para mejorar su capacidad
de deteccion de actividades sospechosas. Segun un informe de Ordofiez et al, (2024) las
redes neuronales permiten al banco analizar grandes datos de transacciones y detectar
patrones de lavado de dinero. Estas redes son capaces de aprender y adaptarse a nuevas
tacticas utilizadas por los delincuentes, mejorando continuamente la precision de las alertas
generadas.

2. JP Morgan Chase y el Procesamiento del Lenguaje Natural (NLP)

JP Morgan Chase ha adoptado el NLP para analizar correos electronicos y
comunicaciones internas en busca de sefales de actividades sospechosas. Un estudio de
Celi—Pérraga (2021) destaca como JP Morgan utiliza NLP poder identificar frases y palabras
claves que podrian identificar comportamientos ilicitos, permitiendo al banco tomar medidas
preventivas antes de que se realicen transacciones fraudulentas. Esta técnica ha sido
particularmente efectiva en la deteccion temprana de posibles conspiraciones internas.
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3. BBVAy las Maquinas de Vectores de Soporte (SVM)

BBVA ha utilizado maquinas de SVM para clasificar transacciones y detectar
actividades sospechosas con alta precision. Un estudio de Sicilia (2017) muestra como las
SVM han sido efectivas en la identificacion de transacciones rodenas al separar Optimamente
las transacciones legitimas de las sospechosas en un espacio multidimensional. Esta técnica
ha permitido a BBVA reducir significativamente las falsas alarmas y enfocarse en actividades
realmente sospechosas.

4.7 ANALISIS DEL POTENCIAL DEL BIG DATA
El Big Data es esencial para detectar y prevenir el lavado de activos en la
industria financiera. Esta seccidon detalla las principales técnicas y herramientas de Big
Data.

4.7.1 Técnicas de Big Data

4.7.1.1 Analisis Predictivo

e Descripcion: Usa estadisticas y machine learning para prever eventos futuros a
partir de datos histéricos. Segiin Stedman (2024), esta técnica es esencial para
anticipar comportamientos sospechosos y tomar medidas preventivas.

e Aplicaciones: Es utilizado para predecir transacciones inusuales y
potencialmente fraudulentas antes de que ocurran, basandose en patrones
historicos.

e Ventajas: pero las instituciones financieras ser proactivas en lugar de reactivas
mejorando significativamente la deteccion de actividades ilicitas.

e Limitaciones: Puede ser complejo de implementar y mantener

4.7.1.2 Analisis de Redes Sociales (SNA).

e Descripcion: SNA examinan las relaciones de conexiones entre entidades para
identificar patrones y estructuras en redes de datos. Dettmer (2019) destaca la utilidad
de SNA.

e Aplicaciones: identificacion de relaciones sospechosas entre cuentas y
transacciones, revelando redes ocultas de lavado de activos.

e Ventajas: proporciona una vision global de las relaciones entre entidades, facilitando
la identificacion de estructuras complejos de fraude.

e Limitaciones: Requiere datos detallados y precisos sobre relaciones entre entidades,
lo cual puede no estar siempre disponible.

4.7.1.3 Analisis en Tiempo Real
e Descripcidn: en la crisis en tiempo real permite el procesamiento inmediato de los
datos a medida que se generan. De acuerdo con (Grolinger, 2013) explica que esta
técnica es importante para la deteccion rapida de fraudulentas en tiempo real.
e Aplicaciones: deteccion instantdnea de transacciones sospechosas permitiendo la
intervencion inmediata para prevenir fraudes.
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Ventajas: ofrece la capacidad de reaccionar en tiempo real, reduciendo el riesgo de
pérdida financiera.

Limitaciones: requiere una infraestructura tecnoldgica avanzada y puede ser costoso
de implementar.

4.7.1.4 Mineria de Datos

Descripcién: Busca patrones y relaciones en grandes conjuntos de datos. Segiin
Marcano y Talavera (2007) sefialan que esta técnica es fundamental para identificar
comportamientos inusuales en grandes volumenes de datos

Aplicaciones: la extraccion de patrones sospechosos y tendencias en transacciones
financieras, ayudando a identificar posibles casos de lavado de activos.

Ventajas: capacidad para manejar y analizar grandes volimenes de datos.
Limitaciones: puede generar un alto nimero de falsos positivos si no se configura y
ajuste adecuadamente.

4.7.2 Herramientas de Big Data

4.7.2.1 Apache Hadoop

Descripcion: Es una plataforma de codigo abierto para el almacenamiento y
procesamiento de grandes datos. De acuerdo con Herndndez y Yeja (2015),
mencionan que “Hadoop permite el procesamiento paralelo de datos, lo que hace
ideal para grandes volimenes de informacion.”

Aplicaciones: Almacenamiento y procesamiento de datos de transacciones
financieras.

Ventajas: Escalabilidad y capacidad de manejar grandes volumenes de datos a un
costo relativamente bajo.

Limitaciones: Requiere conocimientos técnicos avanzados para su implementacion
y mantenimiento.

4.7.2.2 Apache Spark

Descripcion: Es una plataforma de procesamiento de datos en tiempo real con
analisis rapido y en memoria. Segiin Martinez (2020), destaca la eficiencia de Spark
para el andlisis en tiempo real.

Aplicaciones: Analisis en tiempo real de transacciones financieras para la deteccion
inmediata de actividades sospechosas.

Ventajas: Velocidad y capacidad de procesamiento en tiempo real.

Limitaciones: Puede ser costoso en términos de recursos computacionales y requiere
personal calificado.

4.7.2.3 NoSLQ Databases

Descripcion: Gestionan grandes volumenes de datos no estructurados. De acuerdo
con De la Hoz et al, (2015) en su articulo titulado “Big data y NoSQL: su papel en la
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revolucion del cloud computing y la estandarizacion” Estas bases de datos son
perfectas para almacenar y consultar grandes volimenes de datos variados.

e Aplicaciones: Almacenamiento de datos de transacciones y registros no
estructurados que pueden ser utilizados para analisis de fraude.

e Ventajas: Flexibilidad y escalabilidad para manejar datos no estructurados y
estructurados

e Limitaciones: La falta de estandarizacion puede ser un desafio para la integracion
con otros sistemas.

4.7.2.4 Herramientas de visualizacion de datos

e Descripcion: Las herramientas de visualizacion permiten crear graficos interactivos
y paneles para interpretar grandes datos. Estas herramientas facilitan la toma de
decisiones.

e Aplicaciones: Visualizacion de patrones y tendencias en datos de transacciones para
facilitar la identificacion de actividades sospechosas.

e Ventajas: Mejorar la comprension y el andlisis de grandes conjuntos de datos
mediante visualizaciones intuitivas.

e Limitaciones: puede ser costoso y requiere formacion para maximizar su potencial.

4.7.3 Ventajas de uso del Big Data para el analisis de grandes volumenes de
transacciones.

Big Data ha revolucionado de manera en que las instituciones financieras detectan y
previenen el fraude, incluido el lavado de activos. En este sentido se hablara de cinco puntos
importantes.

4.7.3.1 Capacidad de Manejar Volimenes Masivos de Datos
Big Data permite procesar y analizar grandes volumenes de datos que las técnicas
tradicionales no manejan. Joyanes (2013) en su estudio 'Big Data'. “Analisis de grandes
volumenes de datos organizacionales” sefiala que el sector financiero genera enormes y
crecientes volumenes de datos. Big Data ayuda a las instituciones financieras a gestionar
grandes volumenes de datos y obtener valiosos insights.
Sus ventajas son:
¢ Escalabilidad: Las plataformas de Big Data, como Apache Hadoop y Apache Spark,
estan disefiadas para escalar horizontalmente, lo que significa que pueden manejar
incrementos significativos en el volumen de datos sin perder rendimiento.
o [Eficiencia en el Procesamiento: Herramientas como Hadoop permiten el
procesamiento paralelo de datos, lo que acelera el andlisis y reduce el tiempo
necesario para obtener resultados.

4.7.3.2 Mejora en la Precision del Analisis

Big data mejora la precision del andlisis integral con el accionar durante el segundo
tiempo con las fuentes. De acuerdo con Hernandez et al, (2017) mencionan que la integracion
de datos permite una vision mas completa y precisa de las transacciones financieras.
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Las ventajas son:

e Deteccion de Patrones complejos: la capacidad de analizar datos de multiples
fuentes facilita la deteccion de patrones complejos y comportamientos anomalos que
podrian pasar desapercibidos con técnicas tradicionales.

e Reduccion de falsos positivos: la precision en la deteccion de actividades
sospechosas se incrementa, lo que reduce la cantidad de falsos positivos y mejorar la
eficiencia operativa.

4.7.3.3 Analisis en tiempo real
Las tecnologias de Big Data permiten el anélisis, lo que es clave para la deteccion
inmediata de la actividad sospechosas.
Se destacan 2 ventajas claves:
e Intervencion inmediata: Permite a las instituciones financieras intervenir de
inmediato cuando se detectan transacciones sospechosas.
e Monitoreo continuo: Las plataformas de Big Data pueden proporcionar monitoreo
continuo de las transacciones, lo que ayuda a identificar actividades sospechosas tan
pronto como ocurren.

4.7.3.4 Optimizacion de recursos
El uso del big data optimiza los recursos del automatizar el proceso de deteccion de
fraudes y reducir la carga al trabajo manual.
En sus ventajas se encuentra:
e Automatizacion de procesos: la capacidad de optimizar el andlisis de transacciones
reduce el tiempo para monitorear y detectar fraudes.
e Focalizacion de esfuerzos: al reducir los falsos positivos y automatizar la deteccion,
los equipos de cumplimiento pueden concentrarse en investigar los casos mas criticos.

4.7.3.5 Mejora en la toma de decisiones
Big data proporciona insights detallados que mejoran la toma de decisiones
estratégicas. Sus ventajas son:

e Insights profundos: El analisis detallado de transacciones financieras proporciona
informacion valiosa que puede informar la estrategia de negocio y la toma de
decisiones operativas.

e Mejora la estrategia de cumplimiento: Los insights obtenidos de big data permiten
mejorar continuamente sus estrategias de cumplimiento y prevencion de fraudes.

4.8 ANALISIS COMPARATIVO Y BENEFICIOS ESPERADOS

Tanto las tecnologias tradicionales como las emergentes juegan roles importantes. Es
por ello que se compara 2 categorias de tecnologias destacando sus caracteristicas ventajas
y desventajas.
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4.8.1 Tecnologias tradicionales

4.8.1.1 Sistemas de Deteccion basados en reglas
Son uno de los métodos mas utilizados para identificar transacciones sospechosas.
De acuerdo con (Lopez et al., 2021), estos sistemas utilizan reglas predefinidas para
identificar patrones de comportamiento que podrian indicar actividades ilicitas.
Ventajas:
e Simplicidad: Son faciles de entender y configurar.
e Transparencia: Las reglas son explicitas y pueden ser auditadas facilmente
Desventajas:
e Rigidez: Pueden ser inflexibles y no adaptarse bien a nuevas tacticas de fraude.
e Alta Tasa de Falsos Positivos: Tienden a generar muchas alertas falsas, lo que puede
sobrecargar a los equipos de cumplimiento.

4.8.1.2 Analisis Estadistico Tradicional
El analisis estadistico tradicional se basa en métodos como la desviacidon estandar y
la regresion para identificar anomalias en los datos de transacciones. Segin Kaufmann
(2006), estas técnicas son fundamentales en la deteccion de patrones fuera de lo comun.
Ventajas:
e Base cientifica: Utiliza principios matematicos solidos.
e Buena para Datos Estructurados: Eficaz para conjuntos de datos bien estructurados y
con patrones claros.
Desventajas:
e Limitada Capacidad de Adaptacion: Menos efectivas en la deteccion de patrones
complejos y no lineales.
e Dependencia de Suposiciones: Requieren suposiciones sobre la distribucion de datos
que pueden no ser siempre validas-

4.8.2 Tecnologias Emergentes

4.8.2.1 Inteligencia artificial y Machine Learning
Utilizan algoritmos avanzados para aprender de los datos y mejorar continuamente
la deteccion de fraudes. Segun Tapalova y Nedezhda (2022), estos métodos pueden
identificar patrones complejos que no son evidentes a través de técnicas tradicionales.
Ventajas:
e Adaptabilidad: Pueden aprender y adaptarse a nuevas tacticas de fraude.
e Precision: Mejoran la precision de la deteccion y reducen los falsos positivos.
Desventajas:
e Complejidad: Requieren conocimientos técnicos avanzados para su implementacion
y mantenimiento.
e Transparencia: Los modelos de IA pueden ser cajas negras dificiles de interpretar.
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4.8.2.1 Big Data y Analisis en Tiempo Real

Big Data y el analisis en tiempo real permiten procesar datos instantaneamente.
Ventajas:

e Velocidad: Permiten la deteccion de fraudes en tiempo real.

e Escalabilidad: Pueden manejar volimenes de datos de manera eficientes.
Desventajas:

e Costo: Pueden ser costosas en términos de infraestructura y recursos.

e Requisitos de Datos: Necesitan grandes cantidades de datos para ser efectivos.

4.8.2 Beneficios potenciales en términos de precision y velocidad.
Ofrece numerosos beneficios, particularmente en términos de precision y velocidad.

4.8.2.1 Mejora en la Precision

Las tecnologias avanzadas, como la IA y el ML, mejoran la deteccion de actividades
sospechosas al analizar grandes volimenes de datos. De acuerdo con Tapalova y Nedezhda
(2022), los modelos de deep leraning, en particular, son capaces de identificar relaciones no
evidentes en los datos que las técnicas tradicionales pueden pasar por alto.

Beneficios:

e Reduccion de Falsos Positivos: La IA reduce los falsos positivos. Mejora la eficiencia
operativa y alivia la carga de trabajo de los equipos de cumplimiento, permitiéndoles
centrarse en casos sospechosos.

e Personalizacion de andlisis: los de algoritmos de ML pueden realizar los analisis
basadndose en el comportamiento historico de los usuarios y las transacciones, lo que
mejora la precision en la deteccion de anomalias especificas de cada entidad
financiera.

4.8.2.2 Aumento de la Velocidad de Deteccion

La velocidad es clave y las tecnologias emergentes ofrecen mejoras significativas en
este aspecto. Las plataformas de big data, como apache hadoop y apache spark, permiten el
procesamiento en tiempo real de grandes volimenes de datos, lo que facilita una respuesta
rapida a actividades sospechosas.

Beneficios:

e Intervencion inmediata: El analisis de datos en tiempo real ayuda a las instituciones
financieras a identificar actividades sospechosas y minimizar pérdidas.

e Monitoreo continuo: las tecnologias avanzadas permiten un monitoreo continuo de
todas las transacciones, asegurando que cualquier actividad inusual sea detectada y
abordada sin demora.

4.8.2.3. Optimizacion de recursos

Las tecnologias avanzadas no s6lo mejoran la precision y velocidad, sino que
también optimizan los recursos humanos y tecnologicos. Segun (Bayrak, 2015), la
automatizacion de procesos a través de IA y Big Data permite a las instituciones financieras
utilizar sus recursos de manera mas eficiente.

Beneficios:
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e Automatizacion de Tareas Repetitivas: Las tecnologias avanzadas pueden
automatizar la deteccion de patrones y alertas iniciales.

e Reduccion de Costos Operativos: Al mejorar la precision y velocidad de deteccion,
las instituciones pueden reducir los costos asociados con la investigacion y resolucion
de fraudes, asi como minimizar las pérdidas financieras.

4.9. Aporte a la investigacion

Al realizar un diagndstico exhaustivo de las tecnologias disponibles, identificando
las més adecuadas para la deteccion y prevencion del lavado de activos en el contexto de la
cooperativa. Y al investigar el potencial de tecnologias emergentes, como la inteligencia
artificial y el Big Data, demostrando coémo estas herramientas pueden mejorar
significativamente la eficiencia y precision en la deteccion de patrones sospechosos,
optimizando asi los procesos preventivos de la institucion. Se contribuyo a identificar
oportunidades de mejora en los sistemas de monitoreo y control, incrementando la capacidad
de la cooperativa para mitigar riesgos financieros y cumplir con las normativas regulatorias,
lo que, en ultima instancia, protege su estabilidad y reputacion frente a actividades.
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CAPITULO V.
5. CONCLUSIONES Y RECOMENDACIONES

5.1 CONCLUSIONES

Con la realizacion del diagnoéstico de las tecnologias disponibles para la deteccion y
prevencion del lavado de activos se determind que SARF y FIT-COOP son los sistemas
efectivos que usa la Cooperativa Padre Julian. Estos sistemas proporcionan una base solida
para la identificacion de transacciones sospechosas y el monitoreo continuo. Sin embargo,
se identificaron areas de mejora en términos de integracion y actualizacion tecnoldgica para
adaptarse a las cambiantes tacticas de lavado de activos. Las tecnologias basadas en reglas
y analisis estadisticos tradicionales han mostrado ser ttiles, pero representan limitaciones en
su capacidad para adaptarse a nuevos patrones de fraude.

Las investigaciones del potencial de las tecnologias de emergentes, como IA y Big
Data, demuestra que estas herramientas pueden significativamente mejorar la eficiencia en
la deteccion y prevencion de lavado de activos. Los algoritmos de machine learning y las
capacidades de procesamiento en tiempo real permiten identificar patrones complejos y
reducir la tasa de falsos positivos. Ademas, la adopcion de tecnologias como blockchain
podria proporcionar mayor transparencia y seguridad en las transacciones financieras. Estas
tecnologias emergentes, si se implementan adecuadamente, pueden superar las limitaciones
de los sistemas tradicionales y ofrecer un enfoque mas robusto y adaptable.

5.2 RECOMENDACIONES

Se sugiere a la cooperativa padre Julian Lorente invertir en inteligencia artificial y
big data. Esto incluye la capacidad del personal en el uso de estas tecnologias y la
colaboracion con proveedores de soluciones tecnologicas avanzadas. La adopcion de estas
herramientas permitird una deteccion mas precisa y eficiente de actividades sospechosas.

Es fundamental que la cooperativa mantenga sus sistemas actuales actualizados y en
continuo desarrollo. Esto incluye la integracion de nuevas funciones y mejoras basadas en
las ultimas tendencias y avances tecnologicos. Ademas, se debe establecer un plan de
revision y actualizacion periddica para garantizar que los sistemas de monitoreo y deteccion
se mantengan efectivos frente a nuevas tacticas de lavado de activos. La cooperacion con
entidades reguladoras y la adopcidon de mejores practicas del sector también contribuiran a
fortalecer la capacidad de la cooperativa para prevenir y detectar el lavado de activos.
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Anexos

Anexo 1. Diagrama de Ishikawa
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Anexo 2. Guia de entrevista

COAC PADRE JULIAN LORENTE

Padre

Julian Lorente GIA DE ENTREVISTA
Lugar Y Fecha:
Funcionarios Entrevistados Cargo
Ing. Nixon Jiménez Oficial de cumplimiento titular

Objetivo: Obtener la informacion

CUESTIONARIO APLICARSE

.Qué tecnologias nuevas ha implementado la cooperativa en los ultimos cinco
afios?

Se ha implementado el sistema SARF, con el fin de detectar operaciones
inusuales
.Con qué frecuencia actualizan las herramientas tecnolégicas que utilizan?

La COAC se encuentra a la vanguardia con las herramientas tecnologicas, hoy
en dia estan trabajando con la ISO 9000 para mantenerse al dia afio a afio con la
tecnologia.

.Como se capacita al personal en el uso de nuevas tecnologias?

La normativa exige al menos una capacitacion por afio, pero tanto el oficial
de cumplimiento titular como el suplente se encuentra en constante capacitacion para
mantenerse a la vanguardia en cuento a conocimientos.

. Qué métodos utiliza la cooperativa para detectar posibles casos de lavado de
activos?

La cooperativa utiliza la metodologia de prevencion de riesgos del lavado, los
cuales mediante el sistema SARF se los implementan con el fin de que el sistema de
manera automatica nos de una alerta sobre un presunto intento de lavado de activos.
,Puede describir un caso reciente donde la tecnologia ayude a detectar una
actividad sospechosa?

Los casos mas recientes que la COAC ha tenido simplemente posibles falsos
ya que de acuerdo a las politicas de la COAC se hace un estudio al socio y cliente en
donde como ejemplo si la persona declara que gana mil ddlares al mes y hace
transacciones por monton mayores pues el sistema da automaticamente la alerta.
.Qué tan rapido y preciso es el sistema de deteccion actual?

El sistema como se menciono siempre se encuentra a la vanguardia, como
margen de error cuenta con 3 minutos como maximo en dar una respuesta clara, el
sistema permite que con esto detectemos que cuando un socio realice alguna
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transaccion inusual, solo sea cuestion de maximo 3 minutos para que nos de la alerta
y con ello seguir la respectiva diligencia para prevenir el lavado de activos
.Qué politicas internas tiene la cooperativa para prevenir el lavado de activos?
La COAC cuenta con 5 politicas internas que son:

e Politica conozca a su empleado

e Politica conozca a su socio o cliente

e Politica conozca a su corresponsal

e Politica conozca a su proveedor

e Politica conozca a su mercado

Cada politica tiene sus particularidades para como cooperativa detectar el
lavado de activos,

.Como evaluan la efectividad de estas medidas preventivas?

Se realizan, diariamente, semanalmente, quincenalmente y mensualmente, ya
que lo que se evaluan son las transacciones que son diarias en la COAC para evitar
cualquier interno de lavado de activos.

.Qué inversiones se han realizado en tecnologia para mejorar la prevencion del
lavado de activos?

Las inversiones han sido fuertes, hoy en dia el sistema SARF ha costado
20.000 por el cual se paga $180 adicional para el debido mantenimiento.

JHan disminuido los incidentes de lavado de activos desde que se
implementaron las nuevas herramientas tecnolégicas?

Si, ya que antes de implementar estas tecnologias, toda la revision de las
transacciones se las hacia manualmente y esto provocaba que muchas transacciones
se pasen por alto, y una ves lavado el dinero no se puede hacer nada, gracias a las
nuevas herramientas podemos detectar al instante que se esta realizando la
transaccion para evitar el lavado de activos.
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Anexo 3. Entrega de informacion por parte de la COAC
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Anexo 4. Recibido del oficio entregado a la COAC

Carrera de Contabilidad y Auditoria
FACULTAD DE CIENCIAS
POLITICAS Y ADMINISTRATIVAS

Riobamba, 23 de octubre de 2023
Oficio No. 1505-DCCA-FCPYA-UNACH

Licenciado
Juan Carlos Freire
GERENTE COOPERATIVA DE AHORRO Y CREDITO PADRE JULIAN

LORENTE
En su despacho.-

Cumplimiento, de la entidad que Usted acertadamente dirige, en el curso PREVENCION

Reciba un cordial saludo, solicito comedidamente autorizar la participacion del Oficial de
\ DEL DELITO DE LAVADO DE ACTIVOS Y DEL FINANCIAMIENTO DE DELITOS.

Evento a realizarse el viernes 17 de noviembre del 2023, de 8h00 a 12h00 y de 14h00 a
16h00, en el Auditorio de la Facultad de Ciencias Politicas y Administrativas, de la Unach.

Por la favorable atencién, anticipo mi agradecimiento.

Atentamente,

Ave. Antonio José de Sucre, Km.15
Teléfono (593-3) 3730880, ext. 1612

% s E‘EM:’.?;"" @ GC Riobamba - Ecuador
ooy BESE MEF IL SGC ol
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Anexo 5. Resolucion No. 011-2014-F

I= Junta de Regulacion e~y
- Monetaria Fi "

Resolucién No. 011-2014-F
LA JUNTA DE POLITICA Y REGULACION MONETARIA Y FINANCIERA
CONSIDERANDO:

Que la Ley de Prevencion, Deteccion y Erradicacion del Delito de Lavado de Activos
y del Financiamiento de Delitos en el articulo innumerado agregado a continuacion
del articulo 3 determina que las cooperativas seran sujetos obligados a informar a
la Unidad de Analisis Financiero;,

Que en el Segundo Suplemento del Registro Oficial No. 332 del 11 de septiembre
de 2014 se publict el Cédigo Organico Monetario y Financiero que tiene por objeto
regular los sistemas monetario y financiero, asi como los regimenes de valores y
seguros del Ecuador;

Que el articulo 13 del referido Cédigo crea la Junta de Politica y Regulacion
Monetaria y Financiera, parte de la Funcién Ejecutiva, responsable de la formulacién
de las politicas publicas y la regulacién y supervision monetaria, crediticia,
cambiaria, financiera, de seguros y valores;

Que el literal a) del numeral 11, del articulo 14 del Cédigo ibidem sefala como una
de las funciones de la Junta de Politica y Regulacién Monetaria y Financiera, la de
establecer en el marco de sus competencias, cualquier medida que coadyuven a:
“Prevenir y desincentivar practicas fraudulentas, incluidos el lavado de activos y el
financiamiento de delitos como el terrorismo”;

Que el articulo 96 del referido Codigo determina que las operaciones de remesas de
dinero fisico deben cumplir con las disposiciones de la Ley de Prevencion,
Deteccion y Erradicacion del Delito de Lavado de Activos y del Financiamiento de
Delitos,

Que el articulo 244 del Cdédigo Organico Monetario y Financiero establece: “Las
entidades del sistema financiero nacional tienen la obligacién de establecer
sistemas de control interno para la prevencién de delitos, incluidos el lavado de
activos y el financiamiento de delitos como el terrorismo, en todas las operaciones
financieras”;

Que la Junta de Politica y Regulacion Monetaria y Financiera en sesion
extraordinaria realizada mediante medios tecnoldgicos el 4 de diciembre de 2014,
conocié el proyecto de resolucion de la “Norma para la prevencién de lavado de
activos y financiamiento de delitos incluido el terrorismo en las Entidades
Financieras de la Economia Popular y Solidaria”; y,



Anexo 6. Las Recomendaciones del GAFI

GAFISUD 11 /1 Plen 1

)GAFISUD

ESTANDARES INTERNACIONALES
SOBRE LA LUCHA CONTRA EL LAVADO DE ACTIVOS
Y EL FINANCIAMIENTO
DEL TERRORISMO Y LA PROLIFERACION

LAS RECOMENDACIONES DEL GAFI

FEBRERO 2012

61



Anexo 6. Ley Prevencion de Lavado de Activos y del Financiamiento de Delitos

LEXIS

LEY PREVENCION DE LAVADO DE ACTIVOS Y DEL

FINANCIAMIENTO DE DELITOS

Ley 0

Registro Oficial Suplemento 802 de 21-jul.-2016
Ultima modificacion: 29-dic.-2017

Estado: Reformado

REPUBLICA DEL ECUADOR
ASAMBLEA NACIONAL
Oficio No. SAN-2016-1308
Quito, 15 julio 2016

Ingeniero

Hugo Del Pozo Barrezueta
Director Del Registro Oficial
En su despacho.-

De mis consideraciones:

La Asamblea Nacional, de conformidad con las atribuciones que le confiere la Constitucion de la
Reptiblica del Ecuador y la Ley Organica de la Funcion Legislativa, discutio y aprobo el PROYECTO
DE LEY ORGANICA DE PREVENCION, DETECCION Y ERRADICACION DEL DELITO DE
LAVADO DE ACTIVOS Y DEL FINANCIAMIENTO DE DELITOS.

En sesion de 13 de julio de 2016, el Pleno de la Asamblea Nacional conaci6 y se pronuncid sobre la
objecion parcial presentada por el senor Presidente Constitucional de la Republica.

Por lo expuesto, y, tal como dispone el articulo 138 de la Constitucion de la Republica del Ecuador y
el articulo 64 de la Ley Organica de la Funcion Legislativa, acompano el texto de la LEY ORGANICA
DE PREVENCION, DETECCION ¥ ERRADICACION DEL DELITO DE LAVADO DE ACTIVOS Y
DEL FINANCIAMIENTO DE DELITOS, para que se sirva publicarlo en el Registro Oficial.

Atentamente,

f.) DRA. LIBIA RIVAS ORDONEZ
Secretaria General

REPUBLICA DEL ECUADOR
ASAMEBELEA NACIONAL

CERTIFICACION

En mi calidad de Secretaria General de la Asamblea Nacional, me permito CERTIFICAR que la
Asamblea Nacional discutio y aprobo el "PROYECTO DE LEY ORGANICA DE PREVENCION,
DETECCION Y ERRADICACION DEL DELITO DE LAVADO DE ACTIVOS Y DEL
FINANCIAMIENTO DE DELITOS", en primer debate el 17 de marzo de 2016; en segundo debate el
7 y 9 de junio de 2016; y, se pronuncié sobre la objecion parcial del Presidente Constitucional de la
Republica el 13 de julio de 2016.

Quito, 13 de julio de 2016
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Fichas de analisis documental

Diligenciandose (fichas de revision bibliografica, fichas de analisis documental o RAE)

FICHA DE ANALISIS DOCUMENTAL 1

Nombre del

documento

Autor(s)

Ailo

Referencia
bibliografica
segiin norma
APA

Palabras
claves de

busqueda

Palabras
clave de

texto

Ubicacion
(direccion

electronica

especifica)
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